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Переведите текст из колонки «Оригинал» и внесите результат в колонку «Перевод». В готовом задании впишите вашу фамилию перед названием теста.
	Оригинал
	Перевод

	В отчете представлены результаты проведенных исследований по тестированию 4-ех представленных LGE примеров нейросетей  на  двух инфраструктурных платформах:  суперкомпьютере Ломоносов-2 (раздел с процессорами, оснащенными GPU P100) и высокопроизводительном кластере Polus на базе процессоров IBM Power8 с графическими процессорами P100.  Интересным является сравнение этих платформ, так как они представляют разные типы процессоров (Intel – в случае Ломоносова-2 и IBM – для Polus). Помимо разных процессорных архитектур, эти системы отличаются типом  коммуникационных сетей передачи данных между узлами, что может сказаться на эффективности исследуемых алгоритмов в случае параллельной и распределенной реализации нейросетевых алгоритмов.
	

	Еще одно важное замечание. В отчете не рассматривается проблемы, связанные с достигаемой точностью обучения. Точность обучения и размер минипакетов (batch-size), а значит, и время обучения связаны. Однако, рассмотрение этой проблемы требует отдельного рассмотрения.    

Данный отчет включает в себя описание настроенных программно-аппаратных инфраструктур и  результатов проверки их работоспособности и  тестирования с использованием штатных методик. Включение этой части в заключительный отчет является целесообразным с точки зрения понимания общей картины.
	

	В разделе 2 приводится  описание программно-аппаратных конфигураций инфраструктур. Основное внимание уделяется параметрам, которые могут влиять на время работы проводимых тестов. Рассматриваются упомянутые выше платформы: высокопроизводительный вычислительный кластер Polus на базе процессоров IBM Power8 и  раздел суперкомпьютера Ломоносов-2, оснащенный графическими процессорами P100.

В третьем разделе представлены результаты тестирования с использованием штатных методик. В 4-ом разделе приводятся результаты тестирований, выполненных на платформе Polus, в 5- ом разделе – на платформе Ломоносов-2. В заключении  даются выводы по результатам проведенных исследований, рассматриваются предложения по дальнейшему развитию работ.
	

	TensorFlow (далее, TF) [1] – относительно молодой фреймворк для проведения высокопроизводительных вычислений, который в основном используется как фреймворк для реализации методов глубокого обучения. Разрабатывается группой Google Brains. До 2015 года разрабатывался в закрытом режиме, но после его переработки был выпущен в открытый доступ. Ядро TF в большей части написано на комбинации С++ и CUDA, но есть также части, написанные на Python. У TF есть API как для Python, так и на C++, но так как в основном TF используют в Python, в данном обзоре будет рассматриваться API Python.
	


Тестовые задания не рецензируются, не оплачиваются и не используются в коммерческих целях. Правильные варианты переводов не предоставляются. 
